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Czym jest metoda U-smile:

To metoda oceny jakosci klasyfikacji modeli uczenia maszynowego :

Ocena wizualna: ‘ wykres U-smile ()
o

Ocena liczbowa: wspotczynniki na 3 poziomach:

- Overall (level 3)
ocenia caty model
- Netto or groups level (level 2)
ocenia oddzielnie klase zdarzen i braku zdarzen
- Subgroups level (levell)
ocenia oddzielnie poprawe/pogorszenie w klasie zdarzen i braku zdarzen



/atozenia dotyczgce algorytmu ML:

1. Model klasyfikacji binarnej
przewiduje jedng z dwéch klas (np. 0 lub 1, Tak/Nie)

2. Uczenie nadzorowane
wymaga oznaczonych danych (z etykietami)

3. Zwraca prawdopodobienstwo zdarzenia

zamiast tylko klasy, podaje prawdopodobienstwo przynaleznosci
do klasy (np. P(y=1 | X))



Step 2

Probability Probability Quality Assessment
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Ocena klasyfikacji modelu ML

Poréwnanie: badany model vs klasyfikacja losowa
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Porownanie klasyfikacji dwoch modeli ML

Porownanie: model nowy vs model referencyjny

model nowy
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Porownanie klasyfikacji dwoch modeli ML

Porownanie: model nowy vs model referencyjny
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Co to jest XML?

XML (eXplainable Machine Learning) to podejscie w dziedzinie uczenia
maszynowego, ktore ktadzie nacisk na zwiekszenie przejrzystosci,
interpretowalnosci i zaufania do modeli ML.

Powinnismy dostarcza¢ informacji
w sposob zrozumiaty nie tylko dla specjalisty, ale dla
przecietnego uzytkownika ML



ROzne dane mozna roznie oceniac:
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0 Przewidywane prawdopodobienstwo
(predykcja modelu)
— Reszty modelu referencyjnego
— Reszty modelu nowego poprawiajacego —

przewidywane prawdopodobienstwo

Reszty modelu nowego pogarszajgcego
przewidywane prawdopodobienstwo




|[dea stojgca

@ za U-smile @
C i
{0} (1)

Brak zdarzenia Zdarzenie

Zmienna dodana do modelu:
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Ocena catosciowa i w klasach

Catosciowa ocena modelu
overall

/ Ocena poszczegolnych klas : \
braku zdarzen (0) i zdarzen (1)
— T
netto, nettoq
Zdolnosc¢ do Zdolnosc¢ do
wykluczania potwierdzani
zdarzenia a zdarzenia

/




Ocena catosciowa i w klasach

Catosciowa ocena modelu
AUC

/ Ocena poszczegolnych klas \
Punkt odciecia
swoistos¢ czutos¢
Zdolnos¢ do Zdolnos¢ do
wykluczania potwierdzania
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Mozliwe ksztatty wykresu U-smile

| N

0
o 0 non-events with worsened classification
° 1 events with worsened classification

o {-{} events with improved classification

} non-events with improved classification
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Podsumowanie

* Jeden wykres U-smile zamiast jednej krzywej ROC
* Jeden wykres U-smile zamiast porownania dwoch krzywych ROC

e U-smiel nie wymaga punktu odciecia by oceni¢ oddzielnie klase
zdarzen i braku zdarzen

e Symetria wykresu w intuicyjny sposob wskazuje na podobne
znaczenie obu klas (zdarzen i braku zdarzen)

* Ocena ilosciowa: wysokos¢ usmiechu i jego ksztatt (rLR)
* Ocena jakosciowa: wielkos¢ punktow wykresu
e Ocena istotnosci statystycznej: typ linii na wykresie (dotted vs solid)
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